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8. ANÁLISIS ESTADÍSTICO MULTIVARIADO DE LAS VARIABLES EN ESTUDIO

8.1 Introducción 

Este capítulo se efectúa el estudio conjunto de las variables mediante la utilización de técnicas multivariadas tales como: Matriz de correlaciones para determinar la relación lineal y no lineal de las variables, Tablas de contingencia para probar la hipótesis de independencia de dos variables de clasificación, además se presenta el análisis de  correspondencias simple el cual nos permitirá conocer la relación entre variables nominales, el análisis de homogeneidad , el método de reducción de datos (componentes principales). Para los cálculos correspondientes se empleó el paquete estadístico SPSS 10.0  

8.2 Resultados Obtenidos en las Técnicas Multivariadas Empleadas

En la presente sección se presenta los análisis de los diferentes métodos multivariados, cabe mencionar que los conceptos correspondientes a las técnicas estadísticas empleadas son expuestos en el capitulo 5 del presente estudio. A continuación se presentan los resultados obtenidos.

8.2.1 Matriz de Correlación

Para el presente estudio  se considerarán  los coeficientes de correlación mayor o  igual a 0.6 y  menor o igual    a -0.6. 

A continuación se presenta las variables que son dependientemente lineales:

· El coeficiente de correlación entre la variable X46 (Stand organizado del Instituto de Ciencias Matemáticas) y X47 ( Posibles interesados) es de 0.694, lo que cual nos indica que existe una relación lineal positiva entre las dos variables, en es decir que la organización que tuvo el stand del ICM en Expo Plaza tiene un efecto en la atención a los posibles interesados en visitar dicho stand.

	
	X46
	X47

	X46
	1
	0,694

	X47
	0,694
	1


· Existe entre las variable X47  (Posibles interesados)  y X48 (Incentivos a los visitantes) una relación lineal positiva bastante importante como lo indica su coeficiente de correlación de 0.745. En esta relación los expositores del stand del ICM a medida que estuvo pendiente de los posibles interesados también se preocupó por incentivar los estudiantes que visitaron su stand.

	
	X47
	X48

	X47
	1
	0,745

	X48
	0,745
	1


· El que el estudiante que haya visitado el stand de Instituto de Ciencias Matemáticas (ICM) considerará que dicho stand estuvo bien organizado además de que ofrecía la información necesaria acerca de las carreras que promocionaba se ve reflejado en un coeficiente de correlación de 0.709, lo cual afirma una relación lineal positiva.

	
	X46
	X49

	X46
	1
	0,709

	X49
	0,709
	1


· Otro resultado importante a considerar es el de las variables X3 (Tipo de Colegio) y X53 (Tipos de promoción de ambas carreras) en las cuales se obtuvo un coeficiente de correlación de 0.181 valor que se esperaba más alto.

	
	X3
	X53

	X3
	1
	0,181

	X53
	0,181
	1


8.2.2 Resultados de: Tablas de Contingencia,  Análisis de Correspondencia Simple y Análisis de Homogeneidad

Después de haber definido el método de Tablas de contingencia, mostramos algunas de las variables que se consideran variables de interés,  realizadas mediante el análisis multivariado. Además se asume para las posteriores conclusiones de los contrastes de hipótesis siguientes, se consideró un nivel de confianza del 5% (
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· X1 (Sexo) Vs. X9  (Universidad en que piensa estudiar)

Sexo

X: Masculino

Y: Femenino

Universidad en que piensa estudiar

A: Católica Santiago de Guayaquil 

B: Escuela Superior Politécnica del Litoral

C: Estatal de Guayaquil

D: Indecisos
E: Otros

Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: El sexo de los estudiantes es independiente de la universidad en la que piensa estudiar en un futuro.

Vs.

H1 : no es independiente
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El valor del estadístico de prueba es 9.009 y el valor p de la prueba es 0.061, con lo cual concluimos que  existe evidencia estadística para no rechazar la hipótesis nula planteada, es decir que el sexo del estudiante no influye en la decisión de la universidad en la que piensa estudiar. 

· X1 (Sexo) Vs. X25  (Egresados encuentren trabajo fácilmente)

Sexo

X: Masculino

Y: Femenino

Egresados encuentren trabajo fácilmente

A: Nada o poco importante o indiferente

B: Importante

C: Muy importante
Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: El sexo de los estudiantes es independiente de que los egresados encuentren trabajo fácilmente.

Vs.

H1 : no es independiente
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Por  medio  del valor del estadístico de prueba 
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=6.807  y   el valor p= 0.033, no podemos concluir que existe o no evidencia estadística para rechazar la hipótesis nula en favor de la hipótesis alternativa, es decir que los egresados encuentren trabajo fácilmente puede ser o no independiente del sexo de los entrevistados.

· X1 (Sexo) Vs. X26  (Selección de alumnos rigurosa)

Sexo

X: Masculino

Y: Femenino

Selección de alumnos rigurosa

A: Nada o poco importante

B: Indiferente

C: Importante

D: Muy importante
Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: El sexo de los entrevistados es independiente de que la universidad posea una selección de alumnos rigurosa.

Vs.

H1 : no es independiente
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El valor del estadístico de prueba es 1.869 y el valor p de la prueba es 0.600. Al obtener un valor p mayor que 0.1, podemos concluir que no existe evidencia estadística para rechazar la hipótesis nula, es decir que el sexo de los estudiantes es independiente de que la universidad posea una selección de alumnos rigurosa.

· X3 (Tipo de Colegio) Vs. X40  (Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática)

Tipo de colegio

X: Particular

Y: Fiscal

Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática

A: Sí

B: No

Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: El tipo de colegio del cual provienen los estudiantes es independiente del conocimiento que tienen los alumnos acerca de la carrera Ingeniería en Estadística Informática.

Vs.

H1 : no es independiente
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Podemos observar que existe un 89.9% de estudiantes que emitieron su criterio en la pregunta 40 (Anexo 3), es decir que 359 estudiantes admitieron conocer o desconocer la carrera Ingeniería en Estadística Informática, mientras que 45 alumnos entrevistados los cuales representan el 11.1% simplemente no respondieron la pregunta.

Además el valor del estadístico de la prueba es 0.062 y el valor p de la prueba es 0.803, lo cual indica que existe evidencia estadística para aceptar la independencia de las variables, es decir que el tipo de colegio del cual proviene el estudiante no implica que posea conocimiento de la carrera Ingeniería en Estadística Informática.

· X3 (Tipo de Colegio) Vs. X40  (Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión)

Tipo de colegio

X: Particular

Y: Fiscal

Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión

A: Sí
B: No

Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: El tipo de colegio del cual provienen los estudiantes es independiente del conocimiento que tienen acerca de la carrera Auditoría y Control de Gestión.
Vs.

H1 : no es independiente
[image: image10.png]Dimensién 2

3
z
2
1
xa
o e
v
2 o
o Aud.y Cont de Gest
5 dornaxda de Estudio

So 20 A0 op 10 20

Dimensidn 1




El valor del estadístico de prueba para la Tabla XC es de 2.922 y el valor p= 0.087, por lo tanto existe evidencia estadística para no rechazar la hipótesis nula, es decir, que las X3 y X42 no son dependientes entre si, por lo tanto el tipo de colegio en que estudia el  entrevistado no influye al conocer la carrera Auditoría y Control de Gestión.

· X4 (Jornada de estudio) Vs. X13  (Precios accesibles)

Análisis de la Tabla de Contingencia: 

Jornada de Estudio

X: Matutina 

Y: Vespertina

Z: Nocturna

Precios accesibles

A: Poco importante o indiferente

B: Importante

C: Muy importante
Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: La jornada de estudia en la cual el estudiante recibe educación es independiente de los precios accesibles que pueda ofrecer la posible universidad a la que asistirá.

Vs.

H1 : no es independiente
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El valor p de la  prueba es de 0.007 el cual indica que existe evidencia estadística para rechazar la independencia entre las variables, es decir que la jornada en la que estudie el alumno si influye en la decisión de considerar que la universidad a elegir ofrezca precios accesibles.

Análisis de correspondencia simple:  
X4 vs. X13
Jornada de estudio vs. Precios accesibles

De acuerdo al valor p= 0.007 de la prueba concluimos que las variables jornada de estudio y precios accesibles son dependientes, por lo cual aplicamos el análisis de correspondencia simple para las variables mencionadas anteriormente.

Por medio de la Tabla XCII, podemos notar que la inercia total del primer factor es 0.021 y la proporción de inercia total explicada para éste factor es de 0.608, además la proporción de inercia total de la muestra acumulada por  los dos factores es 1.
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En la siguiente Tabla XCIII, correspondiente al examen de los puntos de fila apreciamos que la sección Matutina consiguió el mayor valor de la masa (0.723), además es posible ver la puntuación en la dimensión 1 en la cual la jornada nocturna se encuentra a mayor distancia de las jornadas restantes, mientras que en el segundo factor la sección Vespertina se encuentra más apartada de las jornadas: matutina y nocturna, lo cual nos indica que dentro de las categorías de la presente variable se hallan diferenciados tres subconjuntos.

En lo referente a la contribución de la dimensión a la inercia del punto, es posible observar que en el primer factor, la sección  Vespertina  tiene el valor que representa una alta contribución (0.992) y por ende una alta calidad en el plano. Mientras que en el segundo factor la sección Nocturna posee un valor de 0.997.
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De la misma manera podemos indicar en la variable Precios accesibles la categoría Muy importante obtuvo una masa de 0.740, es decir es la más aceptada por los estudiantes entrevistados, además las proyecciones de las categorías Poco Importante o Indiferente se encuentran bien diferenciadas de las demás. Se puede indicar que la mayor contribución del primer factor corresponde a la categoría Importante, lo cual se ve reflejado en una excelente representación el plano, y en el segundo factor se obtuvo que  la  característica que contribuye mayormente en la inercia explicada es Poco Importante o Indiferente. 

Es decir que según los valores proporcionados en la Tabla XCIV, lo precios accesibles que pueda ofrecer las universidades a los estudiantes tiene poco o ninguna importancia para que los alumnos deseen ingresar a determinada universidad o escuela politécnica. 

[image: image14.png]Dimensién 2

L B Auty Contde Gest
2N ©
o )y © ng.en Estnt.

o sex

Dimensién 1




A través del gráfico 8.1 podemos observar que los alumnos que estudian en  la mañana (jornada matutina) tienen mayor tendencia por seleccionar  la categoría Muy Importante, debido a la proximidad de estos dos puntos se encuentran muy cercanos. En contraste en la sección Vespertina la opción Importante es la más próxima a ésta,  es decir que los estudiantes consideran como un factor influyente la presente característica al momento de elegir la universidad en la cual estudiar. Y en la sección Nocturna podemos atribuirle las opciones: Poco importante o indiferente. 
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· X4 (Jornada de estudio) Vs. X40  (Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática)

Análisis de la Tabla de Contingencia:

Jornada de Estudio

X: Matutina 

Y: Vespertina

Z: Nocturna

Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática

A: Sí
B: No

Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: La distintas jornada de estudio en la que estudia el alumno es independiente de que conozca la carrera Ingeniería en Estadística Informática.

Vs.

H1 : no es independiente
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El valor del estadístico de prueba 
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= 6.178   mientras  que el valor p= 0.046, lo cual indica que no se puede concluir  nada acerca que las variables jornada de estudio y conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática sean independientes o no.

Análisis de homogeneidad de las variables: 

· X4 :Jornada de estudio 

· X40 : Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática
Por medio del cuadro 8.1 , se expresan las medidas de discriminación del presente análisis de correspondencia múltiple entre la jornada de estudio y el conocimiento que tienen los estudiantes del último año de bachillerato acerca de la carrera de Ingeniería en Estadística Informática que oferta la ESPOL. En la primera dimensión el autovalor es 0.634, y en la segunda dimensión es 0.591, recalcando que el primer autovalor es el mayor.

Además podemos apreciar que la variable Jornada de estudio tiene en las dimensiones las medidas de discriminación más significativas.
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El en siguiente gráfico se representa el resultado analizado anteriormente, en el cual se reafirma que la variable jornada tiene las medidas más significativas:
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En el gráfico 8.3 se ilustran las cuantificaciones categóricas de las variables X4: Jornada de Estudio  y X40: Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática , en el cual se evidencia una fuerte relación entre las categorías de las variables en el plano, de ésta manera podemos apreciar que el segundo cuadrante agrupa los alumnos que estudian en la jornada matutina y que contestaron que Si han oído hablar  acerca de la carrera de Ingeniería en Estadística Informática.
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En el gráfico 8.4 se ilustran las puntuación de los objetos en la escala óptima, por medio del cual se observa que en la mayoría de los casos se encuentran en el primer y segundo cuadrante, indicando de ésta manera que los estudiantes de la jornada matutina conocen la carrera Ingeniería en Estadística Informática que ofrece la ESPOL.
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· X4 (Jornada de estudio) Vs. X42  (Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión)

Análisis de la Tabla de Contingencia:

Jornada de Estudio

X: Matutina 

Y: Vespertina

Z: Nocturna

Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión

A: Sí
B: No

Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: La distintas jornada de estudio en la que estudia el alumno es independiente de que conozca la carrera Auditoría y Control de Gestión.

Vs.

H1 : no es independiente
[image: image21.png]Dimensién 2

Dimensién 1

Casos ponderados por nimero de objetos




El valor del estadístico de prueba es 10.418, el valor p de la prueba es 0.005, por lo tanto existe evidencia estadística para rechazar la hipótesis nula de independencia, es decir que la jornada en que estudia el alumno del último año de bachillerato influye en su conocimiento de la carrera Auditoría y Control de Gestión que ofrece el Instituto de ciencias Matemáticas de la ESPOL.

Análisis de homogeneidad de las variables: 

· X4 :Jornada de estudio 

· X40 : Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión
Las medidas de discriminación del presente análisis se pueden apreciar  en el cuadro 8.2 , donde se observa que la primera dimensión el autovalor es 0.628, y en la segunda dimensión es 0.592. Además notamos que las medidas de discriminación de la variable jornada de estudio es la más significativa.
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El en gráfico 8.5 se observa el resultado anterior, en el cual se confirma que la variable jornada tiene las medidas más significativas:
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En el gráfico 8.6 se ilustran las cuantificaciones categóricas de las variables X4: Jornada de Estudio  y X42: Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión , en el cual se evidencia una fuerte relación entre las categorías de las variables en el plano, de ésta manera podemos apreciar que el segundo cuadrante agrupa los alumnos que estudian en la jornada matutina y que contestaron que Si han oído hablar  acerca de la carrera de Auditoría y Control de Gestión, además notamos que la opción No, se encuentra próxima a la jornada matutina.
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En el gráfico 8.7 se ilustran las puntuación de los objetos de las variables: jornada de estudio y conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión donde se observa que  la mayoría de los casos se encuentran en el segundo cuadrante, es decir que los alumnos entrevistados que cursan el último año de bachillerato que estudian en la jornada matutina conocen la carrera Auditoría y Control de Gestión.
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· X4 (Jornada de estudio) Vs. X51  (Carrera que más interesó)

Análisis de la Tabla de Contingencia:
Jornada de Estudio

X: Matutina 

Y: Vespertina

Z: Nocturna

Carrera que más interesó

A: Ingeniería en Estadística Informática
B:
Auditoría y Control de Gestión

C: Ninguna

D: No hay información

Contraste de Hipótesis a formular para la presente variable es: 

H0: La distintas jornada de estudio que tiene el alumno es independiente de que carrera le proporciona un mayor interés.

Vs.

H1 : no es independiente
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El resultado de la prueba 
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 es de 61.187 con un valor p de 0.000 que indica que no existe evidencia estadística de independencia entre  las variables: jornada de estudio y carrera que más interesó al estudiante, es decir que las jornadas en que el alumno realice sus estudios no influye en que carreras que oferta el Instituto de Ciencias Matemáticas le interesen a dicho estudiante.

Análisis de correspondencia simple:  
X4 vs. X51
Jornada de estudio vs. Carrera que más interesó

El valor p = 0.000, nos permite concluir que las variables: jornada de estudio y  carrera que más interesó  son dependientes. La fracción de la inercia total aplicable al primer factor  es igual a 0.023, mientras que la proporción de inercia total explicada para éste mismo factor es 0.829. 


Por medio de la Tabla  XCIX apreciamos que la sección Matutina de la variable jornada de estudio obtuvo una masa de 0.757, en contraste en la variable Carrera que más interesó, la mayor masa correspondió a la modalidad Ninguna, que nos indica que es la opción de mayor importancia relativa.

En la contribución de la inercia del punto de la variable jornada de estudio se observa que la sección Nocturna posee una excelente calidad, y  en el segundo factor la categoría Vespertina tiene una mayor contribución. 


Mientras que en la variable Carrera que más interesó representada en los puntos de columna, la mejor representación de la calidad es la opción Auditoría y Control de Gestión y con un valor muy cercano a la anterior opción tenemos No hay información ; mientras que en el segundo factor es la modalidad es Ninguna. 

Es decir que el primer factor muestra que los estudiantes optaron por la carrera de Auditoría y Control de Gestión como la de mayor interés, y en contraste en el segundo factor consideraron la mejor opción Ninguna de las carreras del Instituto de Ciencias Matemáticas; toda información procesada corresponde a la Tabla C.


A través del gráfico 8.8 correspondiente a la representación gráfica de los puntos de fila y columna de las variables: jornada de estudio y carrera que más interesó, observamos que los alumnos que estudian en la jornada matutina prefieren no dar ninguna información, y la carrera Auditoría y Control de Gestión, es decir estos puntos se encuentran más cercanos.

Además apreciamos que en la sección nocturna los estudiantes optaron por no dar información, y sin embargo algunos de los estudiantes entrevistados  consideraron la carrera Ingeniería en Estadística Informática. 


A continuación se muestra otros análisis de homogeneidad entre cierto conjunto de variables de mayor importancia para el presente estudio, con el propósito de determinar la relación que existe entre ellas. 

Análisis de homogeneidad de las variables: 

· X1 :Sexo 

· X40 : Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática
· X42 : Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión
Para poder obtener una mejor apreciación en los gráficos se utilizó la codificación de las variables descritas en el capítulo 6, a continuación  los siguientes códigos:

CUADRO 8.3

 CODIFICACIÓN DE LAS VARIABLES X1, X40 Y X42
	X1 : Sexo
	X40 : Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática
	X42 : Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión

	1. Masculino
	1. Si conoce 
	1. Si conoce 

	2. Femenino
	2. No conoce 
	2. No conoce 


A través del cuadro 8.4 , se presentan las medidas de discriminación del presente análisis de correspondencia múltiple entre las variables: sexo, conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática y conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión, las mismas que fueron obtenidas mediante la aplicación de un cuestionario a los estudiantes del último año de bachillerato. 

En la primera dimensión el autovalor es 0.409, y en la segunda dimensión es 0.366, donde podemos notar que el primer autovalor es el mayor. Además podemos apreciar que la variable Sexo tiene en las dimensiones las medidas de discriminación más significativas.


Las medidas de discriminación de las presentes variables son representadas por medio del siguiente gráfico; siendo la carrera de Auditoría y Control de Gestión la más significativa.


Las cuantificaciones categóricas de las variables: X1: Sexo, X40: Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática, X42: Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión;  son analizadas en el gráfico 8.10, en el cual se observa dos regiones principales; la primera (a), agrupa las personas que tienen conocimiento de las carreras que ofrece el Instituto de Ciencias Matemáticas (ICM) siendo de éstas de sexo femenino,  ofrecen; mientras que en (b) están asociados los estudiantes de sexo masculino no conocen las carreras del ICM.


Las puntuaciones de los objetos son representadas en el gráfico 8.11 en el cual se puede visualizar que la mayoría de los casos se encuentran en el primer y segundo cuadrante, lo cual quiere decir que los alumnos desconocen las carreras antes mencionadas, mientras que las alumnas tienen un mayor conocimiento de ambas carreras.


Análisis de homogeneidad de las variables: 

· X1 :Sexo 

· X10 : Carrera a seguir
Para visualizar mejor los gráficos se empleó la codificación de las variables descritas en el capítulo 6, a continuación  los siguientes códigos:

CUADRO 8.5

 CODIFICACIÓN DE LAS VARIABLES X1, X10
	X1 : Sexo
	X40 : Carrera a seguir

	1. Masculino
	1. Comercio Exterior

	2. Femenino
	2. Contador Público Autorizado

	
	3. Economía

	
	4. Indecisos

	
	5. Ingeniería Comercial

	
	6. Ingeniería en Sistemas

	
	7. Auditoría y Control de Gestión

	
	8. Ingeniería en Estadística Informática

	
	9. Otras


Por medio del cuadro 8.6 , se presentan las medidas de discriminación entre las variables: Sexo y Carrera a seguir , obtenidas mediante la aplicación de un cuestionario a los estudiantes del último año de bachillerato. Además el número de iteraciones que requirió efectuar el proceso de homogenización para obtener los resultados es 39. 

El autovalor de la primera dimensión es 0.568, y en la segunda dimensión es 0.500, donde distinguimos la poca diferencia que existe entre ellos se establece que ambos ejes dimensiónales poseen igual prioridad.


Las medidas de discriminación de las  variables X1: Sexo y X10: Carrera a seguir ;   son representadas por medio del siguiente gráfico.


El Gráfico 8.13 relacionado a las cuantificaciones de las categorías de las variables, se observa una región encerrada en un circulo donde ciertos puntos se encuentran más cercanos, lo cual quiere decir que los alumnos respondieron que seguirán las carreras: Ingeniería en Sistemas e Ingeniería Comercial. 

Además se puede apreciar que existen algunos puntos que no están muy cercanos pero son de importancia, así podemos notar que los estudiantes de sexo femenino tienen mayor tendencia a seguir la carrera Comercio Exterior, sin embargo algunas se encuentran indecisas.

Cabe recalcar que la carrera de Ingeniería en Estadística Informática aunque no se encuentra cercana a ningún punto se puede concluir que los estudiantes de sexo masculino consideran seguir ésta carrera. En contraste para la carrera Auditoría y Control de Gestión es elegida por las alumnas.


Se puede observar que en el segundo  y cuarto cuadrante caen girasoles con muchos pétalos lo que indica que gran parte de estudiantes del sexo femenino se concentran en esta región.  


Análisis de homogeneidad de las variables: 

· X3 : Tipo de colegio 

· X4 : Jornada de estudio
· X13 : Precios accesibles
En el cuadro 8.7, se muestran los códigos empleados en el presente análisis de correspondencia múltiple.

CUADRO 8.7

 CODIFICACIÓN DE LAS VARIABLES X3, X4 y X13
	X3 : Tipo de colegio
	X4 : Jornada de estudio
	X13 : Precios accesibles

	1. Particular
	Matutina     (Mat.)
	Nada importante    ( N I )

	2. Fiscal
	Vespertina (Vesp.)
	Poco importante    ( P )

	
	Nocturna    (Noct.)
	Indiferente             ( Ind )

	
	
	Importante             ( I  )

	
	
	Muy importante     ( M I )


Para que se cumplan los criterios de convergencia del proceso de homogeneidad el paquete estadístico SPSS 10.0  utilizó 33 iteraciones. 

En el cuadro 8.8 , se puede observar que el autovalor correspondiente a la dimensión uno es 0.425 es ligeramente mayor que el otro autovalor. La variable jornada de estudio en la dimensión dos posee el mayor valor.


Las medidas de discriminación de las variables X3: Tipo de colegio ,            X4: Jornada de estudio y X13: Precios accesibles;   son representadas por medio del gráfico 8.15.


A través del gráfico 8.16 se representa las cuantificaciones de las categorías de las variables: Tipo de colegio, Jornada de estudio, Precios accesibles ; donde se observa una región encerrada donde algunos puntos se encuentran más cercanos, es decir que para los estudiantes de la jornada matutina de colegios particulares es muy importante que la universidad posee precios accesibles, sin embargo también se aprecia que en menor grado los alumnos de colegios fiscales que estudian en la mañana mantienen una actitud de indiferencia con respecto a los precios que ofrezcan las diversas universidades.

Se puede observar que en el tercero  y cuarto cuadrante caen girasoles con muchos pétalos lo que indica que gran parte de estudiantes de colegios particulares y de jornada matutina consideran muy importantes los precios.  


En la Tabla CI se muestra un resumen de algunas tablas de contingencia realizadas con su respectivo estadístico de prueba, valor p y conclusión.

8.2.3 Resultados del Análisis de Componentes Principales

Para el estudio de este análisis se consideraron las variables que tienen la misma escala (escala Likers), razón por la cual se descartaron ciertas variables, el motivo para la eliminación se debe no se procedió a estandarizar a las variables; por la causa anterior se posee p = 28 componentes.

Al aplicar la prueba de  Bartlett,  se obtuvo que  el   estadístico de prueba es 1054.665 , mientras que el valor p de la  prueba  obtenido es     3.21204 E-65

el cual es muy imperceptible, es decir existe suficiente evidencia estadística para rechazar la hipótesis nula, es decir las variables aleatorias son dependientes y en consecuencia  se sugiere aplicar componentes principales.

Por medio del software estadístico SPSS 10.0 se aplica el método de componentes principales a las 28 variables, para lo cual inicialmente se obtiene los valores propios de la matriz de covarianzas muestrales ( estimador de la matriz de covarianzas de la población), es decir se determinan las varianzas de cada componente, porcentajes de explicación para cada componente, dichos valores son mostrados en la siguiente Tabla.


En la presente Tabla , podemos apreciar que 71.909%  que representa la varianza total, es explicado por 8 componentes.

A través del gráfico 8.18 en el cual se ilustran los valores propios de la matriz de estimadores de los coeficientes de correlación, nos permite determinar el número de componentes necesarios. 


En la Tabla CIII se muestran resalta las ocho componentes principales que tienen un porcentaje de explicación del 79.909% y su acumulado.

A continuación se rotará las variables con el método VARIMAX cuyo objetivo es simplificar las filas y columnas de la matriz de coeficientes de las componentes principales para de ésta manera interpretar mejor los resultados. En la Tabla CIV se muestra la varianza de las ocho primeras componentes principales obtenidas después de rotar los ejes, los valores en negritas permiten apreciar de mejor manera los coeficientes significativos.


A continuación se analiza los resultados obtenidos al rotar los ejes empleando el método VARIMAX, en base de los coeficientes más significativos (resaltados con números en negro).

Primera Componente Principal

· Variable X46 ( Stand organizado del ICM)

· Variable X47 ( Posibles interesados)

· Variable X48 ( Incentivo a los visitantes)

· Variable X49 ( Ofrece información necesaria)

De acuerdo con las características de la primera componente, ésta se denominará Proposiciones del Stand del ICM debido a que las variables antes mencionadas pertenecen a la calificación que dio el estudiante al visitar el stand del Instituto de Ciencias Matemáticas (ICM).

Segunda Componente Principal

· Variable X30 ( Publicidad)

· Variable X18 ( Personal docente conocido en el medio)

De acuerdo con las características de las variables de mayor peso la segunda componente, se denominará Relaciones con el medio. 
Tercera Componente Principal

· Variable X13 (Precios accesibles)

· Variable X15 (Prestigio de la universidad)

La tercera componente se la denominará Características de la universidad. 
Cuarta Componente Principal

· Variable X16 ( Universidad sin influencia política)

· Variable X32 ( Buenas relaciones sociales para los estudiantes en la universidad)

La cuarta componente se la denominará Otras cualidades sociales de una universidad.

Quinta Componente Principal

· Variable X12 ( Flexibilidad en los programas)

· Variable X31 ( Ubicación del Campus dentro de la ciudad)

De acuerdo con las características de las variables de mayor peso la quinta componente, se denominará Flexibilidad y ubicación. 
Sexta Componente Principal

· Variable X14 ( Exigencia académica)

La sexta componente principal se la denominará Exigencia Académica.

Séptima  Componente Principal

· Variable X27 ( Universidad estricta con alumnos)

A la presente componente principal se la denominará Estricta.
Octava  Componente Principal

· Variable X44 ( Publicidad de la ESPOL de: Ingeniería en Estadística Informática, Auditoría y Control de Gestión)

Siendo ésta la única variable de mayor peso ,la séptima componente, se denominará Publicidad de la ESPOL. 
CAPÍTULO 8








TABLA LXXXVI





TABLA DE CONTINGENCIA


SEXO Vs. UNIVERSIDAD EN QUE PIENSA ESTUDIAR


 �
Universidad en que piensa estudiar�
�
�
Sexo�
A�
B�
C�
D�
E�
�
�
X�
37�
31�
56�
18�
16�
158�
�
�
26,594�
33,243�
64,921�
17,990�
15,3�
�
�
Y�
31�
54�
110�
28�
23�
246�
�
�
41,406�
51,757�
101,079�
28,010�
23,7�
�
�
�
68�
85�
166�
46�
39�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo





TABLA LXXXVII





TABLA DE CONTINGENCIA


SEXO Vs. EGRESADOS ENCUENTREN TRABAJO FÁCILMENTE


�
Egresados encuentren trabajo fácilmente�
�
�
Sexo�
A�
B�
C�
�
�
X�
9�
7�
142�
158�
�
�
5,866�
12,515�
139,619�
�
�
Y�
6�
25�
215�
246�
�
�
9,134�
19,485�
217,381�
�
�
�
15�
32�
357�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo





TABLA LXXXVIII





TABLA DE CONTINGENCIA


SEXO Vs. SELECCIÓN DE ALUMNOS RIGUROSA


�
Selección de alumnos rigurosa�
�
�
Sexo�
A�
B�
C�
D�
�
�
X�
11�
22�
36�
89�
158�
�
�
12,124�
18,381�
39,500�
87,995�
�
�
Y�
20�
25�
65�
136�
246�
�
�
18,876�
28,619�
61,500�
137,005�
�
�
�
31�
47�
101�
225�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo





TABLA  LXXXIX





TABLA DE CONTINGENCIA


TIPO DE COLEGIO Vs. CONOCE LA CARRERA DE INGENIERÍA EN ESTADÍSTICA INFORMÁTICA


�
Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática�
�
�
Tipo de Colegio�
A�
B�
�
�
X�
77�
90�
167�
�
�
75.825�
91.175�
�
�
Y�
86�
106�
192�
�
�
87.175�
104.825�
�
�
�
163�
196�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo











TABLA XC





TABLA DE CONTINGENCIA


TIPO DE COLEGIO Vs. CONOCE LA CARRERA AUDITORÍA Y CONTROL DE GESTIÓN


�
Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión�
�
�
Tipo de Colegio�
A�
B�
�
�
X�
72�
97�
169�
�
�
64,136�
104,864�
�
�
Y�
65�
127�
192�
�
�
72,864�
119,136�
�
�
�
137�
224�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA XCI





TABLA DE CONTINGENCIA


JORNADA DE ESTUDIO Vs. PRECIOS ACCESIBLES


�
Precios accesibles�
�
�
Jornada de Estudio�
A�
B�
C�
�
�
X�
24�
41�
227�
292�
�
�
28,188�
47,703�
216,109�
�
�
Y�
7�
20�
45�
72�
�
�
6,950�
11,762�
53,287�
�
�
Z�
8�
5�
27�
40�
�
�
3,861�
6,535�
29,604�
�
�
�
39�
66�
299�
�
�
Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA XCII





VALORES PROPIOS Y PORCENTAJE DE EXPLICACIÓN


 VARIABLES:  JORNADA DE ESTUDIO Y PRECIOS ACCESIBLES


Dimensión�
Valor propio�
Inercia�
Chi-cuadrado�
Sigma �
Proporción de inercia�
�
�
�
�
�
�
Explicada�
Acumulada�
�
1�
0,146�
0,021�
 �
 �
0,608�
0,608�
�
2�
0,117�
0,014�
 �
 �
0,392�
1�
�
Total�
 �
0,035�
14,196�
0,007�
1�
1�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA XCIII





RESULTADOS DEL EXAMEN DE LOS PUNTOS FILA


Jornada de Estudio�
Masa�
Puntuación en la dimensión�
Inercia�
Contribución�
�
�
�
�
�
De la dimensión a la inercia del punto�
�
�
�
1�
2�
�
1�
2�
Total�
�
X�
0,723�
-0,194�
-0,122�
0,005�
0,760�
0,240�
1�
�
Y�
0,178�
0,816�
-0,080�
0,017�
0,992�
0,008�
1�
�
Z�
0,099�
-0,053�
1,033�
0,012�
0,003�
0,997�
1�
�
Total activo�
1�
 �
 �
0,035�
 �
 �
 �
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA XCIV





RESULTADOS DEL EXAMEN DE LOS PUNTOS COLUMNA


Precios accesibles�
Masa�
Puntuación en la dimensión�
Inercia�
Contribución�
�
�
�
�
�
De la dimensión a la inercia del punto�
�
�
�
1�
2�
�
1�
2�
Total�
�
A�
0,097�
0,111�
1,044�
0,013�
0,014�
0,986�
1�
�
B�
0,163�
0,840�
-0,185�
0,018�
0,963�
0,037�
1�
�
C�
0,740�
-0,200�
-0,095�
0,005�
0,846�
0,154�
1�
�
Total activo�
1�
 �
 �
0,035�
 �
 �
 �
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo











GRÁFICO 8.1





REPRESENTACIÓN GRÁFICA: Puntos de columna y fila


VARIABLES: Jornada de estudio y Precios accesibles  en el plano


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo











TABLA XCV





TABLA DE CONTINGENCIA


JORNADA DE ESTUDIO Vs. CONOCE LA CARRERA DE INGENIERÍA EN ESTADÍSTICA INFORMÁTICA


�
Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática�
�
�
Jornada de Estudio�
A�
B�
�
�
X�
132�
137�
269�
�
�
122,136�
146,864�
�
�
Y�
22�
38�
60�
�
�
27,242�
32,758�
�
�
Z�
9�
21�
30�
�
�
13,621�
16,379�
�
�
�
163�
196�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








CUADRO 8.1





AUTOVALORES Y MEDIDAS DE DISCRIMINACIÓN


VARIABLES: Jornada de estudio y Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática





Autovalores


Dimensión�
Autovalores�
�
1�
0,634�
�
2�
0,591�
�



Medidas de discriminación


Variables�
Dimensión�
�
�
1�
2�
�
Jornada de Estudio�
1,117�
1,084�
�
Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática�
0,150�
0,098�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.2





MEDIDAS DISCRIMINANTES


VARIABLES:  Jornada de estudio y Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.3





CUANTIFICACIONES CATEGÓRICAS


VARIABLES: Jornada de estudio y Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.4





PUNTUACIONES DE OBJETOS


VARIABLES: Jornada de estudio y Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática


� EMBED PBrush  ���





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo














TABLA XCVI





TABLA DE CONTINGENCIA


JORNADA DE ESTUDIO Vs. CONOCE LA CARRERA AUDITORÍA Y CONTROL DE GESTIÓN


�
Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión�
�
�
Jornada de Estudio�
A�
B�
�
�
X�
115�
154�
269�
�
�
102,086�
166,914�
�
�
Y�
15�
45�
60�
�
�
22,770�
37,230�
�
�
Z�
7�
25�
32�
�
�
12,144�
19,856�
�
�
�
137�
224�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








CUADRO 8.2





AUTOVALORES Y MEDIDAS DE DISCRIMINACIÓN


VARIABLES: Jornada de estudio y Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión





Autovalores


Dimensión�
Autovalores�
�
1�
0,628�
�
2�
0,592�
�



Medidas de discriminación


Variables�
Dimensión�
�
�
1�
2�
�
Jornada de Estudio�
0,924�
1,162�
�
Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión�
0,332�
0,021�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.5





MEDIDAS DISCRIMINANTES


VARIABLES:  Jornada de estudio y Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.6





CUANTIFICACIONES CATEGÓRICAS


VARIABLES: Jornada de estudio y Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.7





PUNTUACIONES DE OBJETOS


VARIABLES: Jornada de estudio y Conoce la carrera de  Auditoría y Control de   Gestión


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo














TABLA XCVII





TABLA DE CONTINGENCIA


JORNADA DE ESTUDIO Vs. CARRERA QUE MÁS INTERESÓ


�
Carrera que más interesó�
�
�
Jornada de Estudio�
A�
B�
C�
D�
�
�
X�
16�
48�
202�
0�
266�
�
�
18,732�
41,961�
201,561�
3,746�
�
�
Y�
4�
6�
48�
0�
58�
�
�
4,085�
9,149�
43,949�
0,817�
�
�
Z�
5�
2�
19�
5�
31�
�
�
2,183�
4,890�
23,490�
0,437�
�
�
�
25�
56�
269�
5�
�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA XCVIII





VALORES PROPIOS Y PORCENTAJE DE EXPLICACIÓN 


 VARIABLES:  JORNADA DE ESTUDIO Y CARRERA QUE MÁS INTERESÓ


Dimensión�
Valor propio�
Inercia�
Chi-cuadrado�
Sigma �
Proporción de inercia�
�
�
�
�
�
�
Explicada�
Acumulada�
�
1�
0,151�
0,023�
 �
 �
0,829�
0,829�
�
2�
0,068�
0,005�
 �
 �
0,171�
1�
�
Total�
 �
0,027�
9,792�
0,134�
1�
1�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA XCIX





RESULTADOS DEL EXAMEN DE LOS PUNTOS FILA





Jornada de Estudio


�
Masa�
Puntuación en la dimensión�
Inercia�
Contribución�
�
�
�
�
�
De la dimensión a la inercia del punto�
�
�
�
1�
2�
�
1�
2�
Total�
�
X�
0,757�
0,174�
-0,090�
0,004�
0,892�
0,108�
1�
�
Y�
0,168�
-0,221�
0,563�
0,005�
0,254�
0,746�
1�
�
Z�
0,075�
-1,258�
-0,346�
0,019�
0,967�
0,033�
1�
�
Total activo�
1�
 �
 �
0,027�
 �
 �
 �
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA C





RESULTADOS DEL EXAMEN DE LOS PUNTOS COLUMNA


Carrera que más interesó�
Masa�
Puntuación en la dimensión�
Inercia�
Contribución�
�
�
�
�
�
De la dimensión a la inercia del punto�
�
�
�
1�
2�
�
1�
2�
Total�
�
A�
0,070�
-1,165�
-0,534�
0,016�
0,912�
0,0988�
1�
�
B�
0,156�
0,536�
-0,430�
0,009�
0,774�
0,226�
1�
�
C�
0,022�
-0,688�
0,603�
0,002�
0,742�
0,258�
1�
�
D�
0,751�
0,017�
0,122�
0,001�
0,042�
0,958�
1�
�
Total activo�
1�
 �
 �
0,027�
 �
 �
 �
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.8





REPRESENTACIÓN GRÁFICA: Puntos de columna y fila


VARIABLES:  Jornada de estudio y Carrera que más interesó  en el plano


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








CUADRO 8.4





AUTOVALORES Y MEDIDAS DE DISCRIMINACIÓN


VARIABLES: Sexo, Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática y Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión





Autovalores


Dimensión�
Autovalores�
�
1�
0,409�
�
2�
0,366�
�



Medidas de discriminación


Variables�
Dimensión�
�
�
1�
2�
�
Sexo�
1,067�
0,127�
�
Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática�
0,120�
0,406�
�
Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión�
0,039�
0,566�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.9





MEDIDAS DISCRIMINANTES


VARIABLES: Sexo,  Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática, y Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión


�


Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.10





CUANTIFICACIONES CATEGÓRICAS


VARIABLES: Sexo,  Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática, y Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión 


�


Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.11





PUNTUACIONES DE OBJETOS


VARIABLES: Sexo,  Conoce la carrera de Ingeniería en Estadística Informática, y Conoce la carrera de Auditoría y Control de Gestión 


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo














CUADRO 8.6





AUTOVALORES Y MEDIDAS DE DISCRIMINACIÓN


VARIABLES: Sexo, Carrera a seguir


Autovalores


Dimensión�
Autovalores�
�
1�
0,568�
�
2�
0,500�
�



Medidas de discriminación


Variables�
Dimensión�
�
�
1�
2�
�
Sexo�
0,567�
0,000�
�
Carrera a seguir�
0,568�
0,999�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.12





MEDIDAS DISCRIMINANTES


VARIABLES: Sexo,  Carrera a seguir


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.13





CUANTIFICACIONES CATEGÓRICAS


VARIABLES: Sexo,  Carrera a seguir 


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.14





PUNTUACIONES DE OBJETOS


VARIABLES: Sexo,  Carrera a seguir 


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo














CUADRO 8.8





AUTOVALORES Y MEDIDAS DE DISCRIMINACIÓN


VARIABLES: Tipo de colegio, Jornada de estudio, Precios accesibles





Autovalores


Dimensión�
Autovalores�
�
1�
0,425�
�
2�
0,391�
�



Medidas de discriminación


Variables�
Dimensión�
�
�
1�
2�
�
Tipo de colegio�
0,239�
0,048�
�
Jornada de estudio�
0,526�
0,630�
�
Precios accesibles�
0,508�
0,495�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.15





MEDIDAS DISCRIMINANTES


VARIABLES: Tipo de colegio, Jornada de estudio, Precios accesibles


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.16





CUANTIFICACIONES CATEGÓRICAS


VARIABLES: Tipo de colegio, Jornada de estudio, Precios accesibles


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








GRÁFICO 8.17





PUNTUACIONES DE OBJETOS


VARIABLES: Tipo de colegio, Jornada de estudio, Precios accesibles 


�





Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo














TABLA CI





RESUMEN DE ALGUNAS TABLAS DE CONTIGENCIA PARA EL PRESENTE ESTUDIO





Contraste de Hipótesis�
� EMBED Equation.3  ����
Valor p�
Conclusión�
�
Sexo vs. Carrera a seguir�
6.504�
0.369�
Independientes�
�
Sexo vs. Exigencia académica�
3.098�
0.377�
Independientes�
�
Sexo vs. Prestigio de la universidad�
0.085�
0.994�
Independientes�
�
Sexo vs. Universidad sin influencia política�
17.829�
0.000�
No son independientes�
�
Sexo vs. Personal docente conocido en el medio�
14.622�
0.002�
No son independientes�
�
Sexo vs. Universidad estricta con alumnos�
10.143�
0.017�
No se puede concluir�
�
Sexo vs. Egresados exitosos�
6.726�
0.035�
No se puede concluir�
�
Sexo vs. Publicidad�
0.566�
0.904�
Independientes�
�
Sexo vs. Horarios Flexibles�
2.936�
0.230�
Independientes�
�
Sexo vs. Conoce la carrera Ingeniería en Estadística Informática�
1.138�
0.286�
Independientes�
�
Sexo vs. Conoce la carrera Auditoría y Control de Gestión�
0.004�
0.952�
Independientes�
�
Tipo de Colegio vs. Prestigio de la universidad�
2.154�
0.541�
Independientes�
�
Tipo de Colegio vs. Convenios con universidades nacionales y extranjeros�
1.337�
0.512�
Independientes�
�
Tipo de Colegio vs. Asistencia a exposiciones de carreras en Expo Plaza�
1.337�
0.248�
Independientes�
�
Tipo de Colegio vs. Carrera que más interesó�
4.252�
0.236�
Independientes�
�
Jornada de estudio vs. Universidad en que piensa estudiar�
19.591�
0.033�
No se puede concluir�
�
Jornada  de estudio vs. Experiencia de los profesores �
10.651�
0.100�
Independientes�
�
Jornada de estudio vs. Universidad sin influencia política �
9.084�
0.169�
Independientes�
�
Jornada de estudio vs. Tecnología de punta en sus instalaciones�
11.724�
0.068�
Independientes�
�
Jornada de estudio vs. Egresados encuentren trabajo fácilmente�
13.772�
0.032�
No se puede concluir�
�
Jornada de estudio vs. Selección de alumnos rigurosa�
14.497�
0.025�
No se puede concluir�
�
Jornada de estudio vs. Universidad estricta con alumnos �
5.743�
0.453�
Independientes�
�
Jornada de estudio vs. Publicidad�
8.102�
0.231�
Independientes�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo























TABLA  CII





VALORES PROPIOS OBTENIDOS A PARTIR DE LA MATRIZ DE DATOS ORIGINAL Y EL PORCENTAJE DE EXPLICACIÓN DE CADA COMPONENTE





Componente�
� EMBED Equation.3  ����
% de la varianza�
% acumulado�
�
1�
3,744�
23,803�
23,803�
�
2�
1,729�
10,995�
34,798�
�
3�
1,517�
9,643�
44,441�
�
4�
1,421�
9,038�
53,479�
�
5�
0,954�
6,069�
59,548�
�
6�
0,751�
4,775�
64,322�
�
7�
0,648�
4,119�
68,441�
�
8�
0,545�
3,468�
71,909�
�
9�
0,533�
3,386�
75,296�
�
10�
0,450�
2,862�
78,157�
�
11�
0,442�
2,809�
80,966�
�
12�
0,381�
2,423�
83,389�
�
13�
0,364�
2,316�
85,706�
�
14�
0,300�
1,909�
87,615�
�
15�
0,283�
1,802�
89,417�
�
16�
0,263�
1,673�
91,089�
�
17�
0,257�
1,633�
92,722�
�
18�
0,194�
1,235�
93,957�
�
19�
0,176�
1,122�
95,078�
�
20�
0,151�
0,958�
96,037�
�
21�
0,125�
0,792�
96,829�
�
22�
0,106�
0,673�
97,502�
�
23�
0,091�
0,580�
98,082�
�
24�
0,082�
0,523�
98,605�
�
25�
0,073�
0,462�
99,067�
�
26�
0,052�
0,331�
99,398�
�
27�
0,051�
0,322�
99,721�
�
28�
0,044�
0,279�
100,000�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo



































GRAFICO 8.18


VALORES PROPIOS DE LA MATRIZ DE ESTIMADORES DE LOS COEFICIENTES DE COVARIANZA


� EMBED PBrush  ���


�


Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo








TABLA  CIII





VALORES PROPIOS OBTENIDOS A PARTIR DE LA MATRIZ DE DATOS ORIGINAL Y EL PORCENTAJE DE EXPLICACIÓN DE OCHO  COMPONENTES





Componente�
� EMBED Equation.3  ����
% de la varianza�
% acumulado�
�
1�
3,744�
23,803�
23,803�
�
2�
1,729�
10,995�
34,798�
�
3�
1,517�
9,643�
44,441�
�
4�
1,421�
9,038�
53,479�
�
5�
0,954�
6,069�
59,548�
�
6�
0,751�
4,775�
64,322�
�
7�
0,648�
4,119�
68,441�
�
8�
0,545�
3,468�
71,909�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo



































TABLA  CIV





COEFICIENTES DE LAS OCHO PRIMERAS COMPONENTES PRINCIPALES OBTENIDOS DESPUÉS DE ROTAR LOS EJES (VARIMAX)





VARIABLES�
COMPONENTES�
�
�
1�
2�
3�
4�
5�
6�
7�
8�
�
X11�
-0,007�
-0,061�
-0,013�
0,006�
0,094�
-0,011�
-0,041�
0,023�
�
X12�
0,027�
0,017�
-0,049�
-0,043�
0,441�
0,076�
0,013�
0,066�
�
X13�
-0,023�
-0,102�
0,745�
-0,218�
-0,011�
-0,105�
0,001�
0,004�
�
X14�
-0,012�
-0,042�
-0,002�
-0,006�
0,162�
0,357�
-0,089�
0,011�
�
X15�
-0,046�
0,104�
0,527�
0,176�
-0,113�
0,162�
-0,047�
0,008�
�
X16�
-0,002�
0,113�
0,110�
0,637�
0,304�
0,069�
-0,086�
0,007�
�
X17�
-0,001�
-0,018�
0,021�
0,005�
0,328�
0,053�
-0,031�
-0,046�
�
X18�
0,082�
0,631�
-0,041�
0,168�
-0,177�
-0,070�
-0,092�
-0,049�
�
X19�
-0,017�
0,030�
0,029�
0,083�
0,001�
0,147�
0,039�
-0,024�
�
X20�
0,006�
0,090�
0,030�
0,037�
-0,011�
0,025�
0,011�
-0,013�
�
X21�
0,009�
0,060�
0,055�
-0,031�
0,050�
0,080�
-0,004�
0,025�
�
X22�
-0,001�
0,052�
-0,006�
0,066�
-0,025�
0,083�
0,015�
-0,024�
�
X23�
-0,010�
-0,021�
-0,010�
0,042�
0,046�
-0,014�
-0,003�
0,038�
�
X24�
0,001�
0,124�
-0,002�
0,130�
0,028�
0,093�
-0,072�
-0,003�
�
X25�
-0,038�
0,091�
-0,010�
0,012�
0,011�
0,100�
-0,003�
0,029�
�
X26�
0,063�
0,062�
0,349�
-0,058�
-0,261�
0,786�
0,361�
0,079�
�
X27�
-0,033�
0,100�
-0,046�
0,082�
0,020�
-0,112�
0,855�
-0,013�
�
X28�
-0,025�
-0,059�
-0,058�
0,127�
-0,097�
-0,069�
0,015�
-0,015�
�
X29�
-0,001�
0,042�
-0,021�
0,033�
0,011�
0,092�
-0,035�
-0,028�
�
X30�
0,002�
0,646�
-0,040�
-0,102�
0,202�
0,088�
0,245�
0,052�
�
X31�
0,018�
0,060�
-0,019�
0,150�
0,562�
0,042�
0,106�
0,024�
�
X32�
0,046�
0,122�
-0,078�
0,597�
-0,001�
0,178�
0,150�
0,012�
�
X33�
-0,010�
0,001�
0,001�
0,006�
0,052�
0,079�
-0,018�
-0,009�
�
X44�
-0,065�
-0,009�
0,083�
-0,089�
0,034�
-0,112�
-0,007�
0,981�
�
X46�
0,481�
-0,083�
-0,024�
-0,051�
0,118�
0,044�
0,060�
-0,069�
�
X47�
0,541�
0,006�
-0,042�
0,110�
-0,175�
0,031�
-0,044�
0,025�
�
X48�
0,481�
0,237�
-0,032�
0,031�
-0,012�
-0,120�
-0,032�
0,003�
�
X49�
0,469�
0,061�
-0,009�
-0,115�
0,195�
-0,204�
-0,042�
-0,084�
�



Fuente y Elaboración: Mariella A. Ibáñez Martillo
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