ANEXO 1

DISTRIBUCIONES DISCRETAS

Binomial

El número de aciertos en n ensayos independientes de Bernoulli, en los que la probabilidad de acierto en cada ensayo es p, un ensayo de Bernoulli es aquel en el que hay dos resultados posibles, llamados acierto y fallo, siguen una distribución Binomial.

Función de probabilidad:
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Función generadora de momentos, característica y momentos.
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Utilizando las relaciones de los momentos poblacionales tenemos:
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Sesgo de simetría:
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1

1

2

1

1

/

))

(

(

)

)(

(

p

np

p

p

np

-

-

-

=

Sesgo


Para que el sesgo sea mayor a cero, es decir la distribución esté sesgada a la derecha, el parámetro p, debe tomar valores menores a 0.5. 
Como podemos observar en el gráfico 1, en el gráfico 2 y en el gráfico 3; para los distintos tamaños de  n y p=0.2 la distribución presenta una cola más larga a la derecha es decir está sesgada hacia la derecha, su coeficiente de sesgo es positivo.  Para los diferentes tamaños de n y p=0.5 la distribución es simétrica no está sesgada ni a la derecha ni a la izquierda, su coeficiente de sesgo es cero.  Podemos observar la función de probabilidad para los distintos tamaños de n y el valor de p=0.8, aquí observamos que la distribución tiene una cola hacia la izquierda, es decir está sesgada hacia la izquierda, su coeficiente de sesgo es negativo.
Gráfico 1
Estimación por el Método Jacknife

Distribución Binomial para n=25, 20, 15, 5 y p=0.2

[image: image40.wmf])

1

(

0

0

!

)

(

!

)

(

-

-

¥

=

-

¥

=

-

=

=

=

=

å

å

t

t

e

e

x

x

t

x

xt

x

e

e

e

x

e

e

x

e

e

t

m

l

l

l

l

l

l

l


Elaboración: R. Plúa
Gráfico 2
Estimación por el Método Jacknife

Distribución Binomial para n=25, 20, 15, 5 y p=0.5
[image: image41.wmf]
Elaboración: R. Plúa
Gráfico 3
Estimación por el Método Jacknife

Distribución Binomial para n=25, 20, 15, 5 y p=0.8
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Elaboración: R. Plúa
Poisson

El número de veces que se presenta un suceso de un tipo especificado en un período de tiempo de longitud 1 cuando los sucesos de este tipo se presenten de manera aleatoria con una frecuencia media λ por unidad de tiempo, sigue una distribución de Poisson.

[image: image43.wmf]Función de probabilidad:

Parámetros:

λ>0
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Función generadora de momentos y función característica:
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Gráfico 4
Estimación por el Método Jacknife

Distribución Poisson para λ=2, 20, 30 y 40
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Elaboración: R. Plúa
Binomial negativa

El número de fallos que aparecen en una sucesión de ensayos independientes de Bernoulli con probabilidad p de acierto en cada ensayo, antes del acierto r-ésimo, siguen una distribución binomial negativa.

[image: image46.wmf]Cuando el r-ésimo acierto toma el valor de uno se denomina función de probabilidad Geométrica.

Función de probabilidad:
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Parámetros:  0≤p≤1 y r>0
Gráfico 5
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Binomial Negativa para r=7 y p=0.2, 0.4, 0.75 y 0.95
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Elaboración: R. Plúa
Gráfico 6
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Binomial Negativa para r=15 y p=0.2, 0.4, 0.75 y 0.95
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Elaboración: R. Plúa
Función generadora de momentos y función característica:


[image: image7.wmf]r

it

it

r

t

t

r

x

t

r

x

r

tr

r

x

r

r

x

tx

e

p

pe

t

e

p

pe

t

m

p

p

r

x

e

p

p

r

x

e

t

m

)

)

)

(

(

(

)

(

)

)

)

(

(

(

)

(

)

(

)

(

)

(

-

-

=

Y

-

-

=

-

÷

÷

ø

ö

ç

ç

è

æ

-

-

=

-

÷

÷

ø

ö

ç

ç

è

æ

-

-

=

å

å

¥

=

=

-

-

¥

=

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

0



[image: image8.wmf](

)

2

2

2

2

2

2

2

2

2

2

1

1

1

1

2

0

1

0

2

2

2

1

0

2

1

0

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

1

p

p

r

p

r

p

p

r

r

x

E

x

E

p

p

r

r

p

p

rp

p

rp

rp

rp

x

E

e

e

p

e

p

r

e

p

re

rp

t

t

m

x

E

p

r

e

p

e

rp

x

E

e

p

e

p

pe

e

p

pe

e

p

pe

r

t

t

m

x

E

x

E

x

x

r

r

r

r

r

r

r

t

rt

t

r

t

r

t

rt

r

t

r

t

rt

r

t

t

t

t

t

t

r

t

t

t

)

(

)

(

)

(

)

(

)

(

)

(

)

(

)

(

)

)

(

)(

(

)

)

(

(

(

)

(

)

(

)

)

(

(

)

(

)

)

(

(

]

)

(

)

)

(

(

[

)

)

)

(

(

)(

(

)

(

)

(

)

(

-

=

-

-

+

=

-

=

-

+

=

-

-

+

+

=

-

-

-

+

+

-

-

=

¶

¶

=

=

-

-

=

-

-

-

+

-

-

-

-

=

¶

¶

=

=

+

+

+

+

=

+

=

+

=

-

=

s

s

m


Hipergeométrica

Se tiene una población que contiene un número finito de elementos N, cada uno de los cuales tiene una de dos características definidas sobre ellos.  De esta manera k elementos podrían tener la característica de interés y N-k no la tendrían.  El número de elementos con la característica de interés en la muestra de tamaño n, sigue una distribución hipergeométrica.
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Función de probabilidad:

Parámetros:

K el  número de elementos con característica de interés,  N el número total de elementos y n el tamaño de la muestra. 
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Gráfico 7
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Hipergeométrica para N=30, n=5 y k=25, 15, 5 y 2
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Elaboración: R. Plúa
ANEXO 2

DISTRIBUCIONES CONTINUAS
 Normal

Función de densidad
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Parámetros:

μ=media, σ2=Varianza
Gráfico 8
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Normal para distintos valores de los parámetros μ y σ
[image: image52.png]
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Elaboración: R. Plúa
Función generadora de momentos, característica y momentos.
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Utilizando las relaciones de los momentos poblacionales tenemos:
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El coeficiente del sesgo de simetría está dado por:
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Por tanto la distribución normal es simétrica, como se puede observar en el gráfico 8.

Uniforme

Función de densidad:
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Gráfico 9
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Beta para distintos valores de los parámetros ν y ω
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Elaboración: R. Plúa
Cauchy
Función de densidad: 
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Parámetros: α, β >0               Función característica:   
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Gráfico 10
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Cauchy para distintos valores de los parámetros β y α
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Elaboración: R. Plúa
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Gráfico 11
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Fisher para distintos valores de los parámetros ν y ω
[image: image62.wmf])

1

(

0

0

!

)

(

!

)

(

-

-

¥

=

-

¥

=

-

=

=

=

=

å

å

t

t

e

e

x

x

t

x

xt

x

e

e

e

x

e

e

x

e

e

t

m

l

l

l

l

l

l

l

[image: image63.emf]-10 0 10 20 30

0

0.05

0.1

0.15

0.2

n=25 p=0.8

-10 0 10 20 30

0

0.05

0.1

0.15

0.2

0.25

n=20 p=0.8

-10 0 10 20 30

0

0.1

0.2

0.3

0.4

n=15 p=0.8

-10 0 10 20 30

0

0.1

0.2

0.3

0.4

0.5

n=5 p=0.8


Elaboración: R. Plúa
Gamma

Función de densidad:
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Parámetros: 

Β, α>0

Función generadora de momentos:
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Función característica:
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Gráfico 12
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Gamma para distintos valores de los parámetros β y α
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Elaboración: R. Plúa
Laplace

Función de densidad:
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Función generadora de momentos:
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Función característica:
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Gráfico 13
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Laplace para distintos valores de los parámetros β y α
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Elaboración: R. Plúa
Lognormal

Función de densidad:
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Gráfico 14
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Lognormal para distintos valores de los parámetros μ y σ
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Elaboración: R. Plúa
Rayleigh

Función de densidad:
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Gráfico 15
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Rayleigh para distintos valores del parámetro β
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Elaboración: R. Plúa
Student's t

Función de densidad:


[image: image35.wmf](

)

(

)

¥

<

<

-¥

÷

÷

ø

ö

ç

ç

è

æ

+

÷

ø

ö

ç

è

æ

G

÷

ø

ö

ç

è

æ

+

G

=

+

-

x

f

x

f

f

f

x

f

f

,

)

(

1

2

1

2

1

2

1

1

2

1

p


Parámetros:

f>0 grados de libertad.
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Gráfico 16
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Student´s t  para distintos valores del parámetro f
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Elaboración: R. Plúa
Weibull

Función de densidad: 
[image: image37.wmf]0
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Gráfico 17
Estimación por el Método Jacknife

Distribución  Weibull  para distintos valores de los parámetros α y β
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Elaboración: R. Plúa

ANEXO 3
Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Poisson con Parámetro λ=2; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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VARIANZA MUESTRAL
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PRIMER ESTADÍSTICO DE ORDEN
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ANEXO 4
Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Binomial Negativa con Parámetros r=7 y p=0.4, utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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PRIMER ESTADÍSTICO DE ORDEN
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ANEXO 5
Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Binomial con Parámetros n=20 y p=0.8, utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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  Tamaño muestral(n=5)                                                                                        Tamaño muestral (n=15)

[image: image107.png]


[image: image108.png]



  Tamaño muestral (n=50)                                                                                     Tamaño muestral (n=100)

[image: image109.png]


[image: image110.png]



  Tamaño muestral (n=500)                                                                 

[image: image111.png]



VARIANZA MUESTRAL

Tamaño muestral(n=5)                                                                                             Tamaño muestral (n=15)

[image: image112.png]


[image: image113.png]



  Tamaño muestral (n=50)                                                                                       Tamaño muestral (n=100)

[image: image114.png]


[image: image115.png]



Tamaño muestral (n=500)                                                                 

[image: image116.png]
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ANEXO 6

Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Hipergeométrica con Parámetros N=30, k=15, y n=5; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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ANEXO 7

Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Exponencial con Parámetros λ=36; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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PRIMER ESTADÍSTICO DE ORDEN
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ANEXO 8

Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Beta con Parámetros ω=4 y ν=3; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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PRIMER ESTADÍSTICO DE ORDEN
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ÚLTIMO ESTADÍSTICO DE ORDEN
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ANEXO 9

Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Normal con Parámetros μ=0 y σ=1; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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VARIANZA MUESTRAL
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ANEXO 10

Histogramas Para los Estimadores de la Distribución Uniforme con Parámetros α=0 yβ=1; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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VARIANZA MUESTRAL
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PRIMER ESTADÍSTICO DE ORDEN
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ANEXO 11
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DE LA VARIANZA PARA POBLACIÓN POISSON CON PÁRAMETRO  λ=20
Tabla 1
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para la Varianza  de  una Población Poisson con parámetro λ=20 utilizando el Método Jacknife
	                           Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	41.456
	21.329
	20.308
	20.445
	19.805

	Varianza
	1,626.832
	67.680
	23.001
	9.448
	1.615

	Asimetría
	1.934
	0.622
	0.451
	-0.114
	0.375

	Error de Estimación Promedio
	26.468
	6.513
	3.943
	2.507
	0.991

	Kurtosis
	6.204
	3.034
	2.779
	2.559
	3.222

	Mínimo
	3.641
	7.273
	11.367
	13.973
	17.149

	Máximo
	182.117
	43.224
	32.498
	26.499
	23.053

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	4.004
	8.828
	13.542
	15.542
	17.462

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	27,171.894
	64.576
	30.612
	26.928
	22.464

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	27,167.890
	55.748
	17.070
	11.386
	5.002

	Sesgo de Estimación
	21.456
	1.329
	0.308
	0.040
	-0.195


Elaboración: R. Plúa
Tabla 2
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para la Varianza  de  una Población Poisson con parámetro λ=20 utilizando el Método Convencional
	                           Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	18.789
	17.929
	19.472
	20.041
	19.724

	Varianza
	187.712
	40.239
	20.967
	9.043
	1.602

	Asimetría
	1.454
	0.249
	0.456
	-0.124
	0.375

	Error de Estimación Promedio
	10.328
	5.614
	3.806
	2.404
	1.010

	Kurtosis
	4.862
	2.251
	2.782
	2.551
	3.222

	Mínimo
	2.560
	6.329
	11.004
	13.670
	17.084

	Máximo
	63.440
	32.667
	31.228
	25.886
	22.957

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0
	0
	13.864
	15.606
	17.524

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	55.370
	35.200
	30.858
	27.319
	22.466

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	55.370
	35.200
	16.994
	11.713
	4.942

	Sesgo de Estimación
	-1.211
	-2.072
	-0.528
	0.041
	-0.276


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL VALOR MÍNIMO PARA POBLACIÓN POISSON CON PÁRAMETRO λ=25
Tabla 3
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden  de una Población Poisson con parámetro λ=25 utilizando el Método Jacknife
	                        Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	19.424
	20.096
	16.717
	15.935
	13.922

	Varianza
	35.322
	13.308
	11.836
	8.859
	5.983

	Asimetría
	-0.129
	-1.131
	-1.288
	-0.755
	-0.766

	Error de Estimación Promedio
	19.424
	20.096
	16.717
	15.935
	13.922

	Kurtosis
	2.678
	5.194
	5.058
	3.449
	2.747

	Mínimo
	7.000
	6.600
	4.160
	8.060
	8.008

	Máximo
	32.200
	26.000
	22.000
	22.000
	18.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	8.942
	16.613
	13.183
	12.947
	11.575

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	29.906
	23.580
	20.251
	18.924
	16.270

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	20.964
	6.967
	7.069
	5.976
	4.695

	Sesgo de Estimación
	19.424
	20.096
	16.717
	15.935
	13.922


Elaboración: R. Plúa
Tabla 4
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden  de una Población Poisson con parámetro λ=25 utilizando el Método Convencional
	                        Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	23.200
	21.720
	18.520
	17.460
	15.120

	Varianza
	16.082
	6.042
	3.969
	3.478
	2.271

	Asimetría
	0.172
	-0.514
	-0.929
	-0.556
	-0.386

	Error de Estimación Promedio
	23.200
	21.720
	18.520
	17.460
	15.120

	Kurtosis
	2.962
	3.038
	4.038
	3.609
	2.427

	Mínimo
	15.000
	15.000
	12.000
	13.000
	12.000

	Máximo
	33.000
	26.000
	22.000
	22.000
	18.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	12.031
	7.374
	3.905
	3.655
	2.954

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	12.031
	7.374
	3.905
	3.655
	2.954

	Sesgo de Estimación
	23.200
	21.720
	18.520
	17.460
	15.120


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL VALOR MÍNIMO PARA POBLACIÓN BINOMIAL NEGATIVA CON PÁRAMETROS r=50 Y p=0.5
Tabla  5
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden  de una Población Binomial Negativa con parámetros r=50 y p=0.5  utilizando el Método Jacknife

	                         Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	84.324
	81.776
	76.944
	74.908
	72.584

	Varianza
	74.158
	36.446
	32.308
	21.669
	15.854

	Asimetría
	0.156
	-0.032
	-0.425
	-0.745
	-1.077

	Error de Estimación Promedio
	34.324
	31.776
	26.944
	24.908
	22.584

	Kurtosis
	3.280
	2.481
	2.858
	3.024
	3.723

	Mínimo
	63.400
	66.800
	63.220
	64.060
	61.018

	Máximo
	108.000
	94.000
	88.000
	82.010
	79.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	72.287
	74.689
	70.797
	69.552
	68.476

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	96.361
	88.863
	83.091
	80.263
	76.692

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	24.074
	14.174
	12.293
	10.711
	8.216

	Sesgo de Estimación
	34.324
	31.776
	26.944
	24.908
	22.584


Elaboración: R. Plúa
Tabla 6
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden  de una Población Binomial Negativa con parámetros r=50 y p=0.5  utilizando el Método Convencional

	                         Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	88.660
	85.080
	80.080
	77.640
	74.680

	Varianza
	38.229
	18.238
	13.096
	7.827
	5.936

	Asimetría
	0.659
	0.232
	0.003
	-0.647
	-0.606

	Error de Estimación Promedio
	38.660
	35.080
	30.080
	27.640
	24.680

	Kurtosis
	4.002
	2.456
	2.523
	3.574
	2.790

	Mínimo
	77.000
	77.000
	73.000
	70.000
	69.000

	Máximo
	108.000
	94.000
	88.000
	83.000
	79.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	50.000
	50.000
	50.000
	50.000
	50.000

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	68.549
	62.812
	57.093
	55.483
	54.776

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	18.549
	12.812
	7.093
	5.483
	4.776

	Sesgo de Estimación
	38.660
	35.080
	30.080
	27.640
	24.680


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL VALOR MÍNIMO PARA POBLACIÓN BINOMIAL CON PÁRAMETROS n=50 Y p=0.2
Tabla 7
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden de una Población Binomial con parámetros n=20 y p=0.2 utilizando el Método Jacknife
	                        Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	1.060
	0.793
	0.288
	0.043
	0.000

	Varianza
	2.773
	1.573
	0.962
	0.645
	0.000

	Asimetría
	-0.128
	-0.220
	-0.452
	-0.065
	

	Error de Estimación Promedio
	1.612
	1.204
	0.916
	0.637
	0.000

	Kurtosis
	2.787
	2.249
	1.928
	1.568
	

	Mínimo
	-2.400
	-1.867
	-1.960
	-0.990
	0.000

	Máximo
	5.000
	3.000
	2.000
	1.000
	0.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	-1.383
	-0.208
	-0.518
	-0.539
	0.000

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	3.503
	1.794
	1.095
	0.625
	0.000

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	4.886
	2.002
	1.614
	1.164
	0.000

	Sesgo de Estimación
	1.060
	0.793
	0.288
	0.043
	0.000


Elaboración: R. Plúa
Tabla 8
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden de una Población Binomial con parámetros n=20 y p=0.2 utilizando el Método Convencional
	                        Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	1.940
	1.260
	0.700
	0.340
	0.000

	Varianza
	1.241
	0.727
	0.296
	0.229
	0.000

	Asimetría
	0.387
	0.277
	-0.077
	0.676
	

	Error de Estimación Promedio
	1.940
	1.260
	0.700
	0.340
	0.000

	Kurtosis
	3.000
	2.508
	2.389
	1.456
	

	Mínimo
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000

	Máximo
	5.000
	3.000
	2.000
	1.000
	0.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	3.342
	2.558
	1.066
	0.938
	0.938

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	3.342
	2.558
	1.066
	0.938
	0.938

	Sesgo de Estimación
	1.940
	1.260
	0.700
	0.340
	0.000


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL MÁXIMO VALOR  PARA POBLACIÓN BINOMIAL CON PÁRAMETROS n=50 Y p=0.2
Tabla 9
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Último Estadístico de Orden de una Población Binomial con parámetros n=20 y p=0.2 utilizando el Método Jacknife
	                           Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	7.268
	8.540
	9.183
	9.871
	10.799

	Varianza
	3.763
	3.550
	2.171
	2.090
	1.548

	Asimetría
	0.369
	0.797
	0.223
	0.251
	0.064

	Error de Estimación Promedio
	12.732
	11.460
	10.817
	10.129
	9.201

	Kurtosis
	3.023
	3.111
	2.049
	2.272
	2.116

	Mínimo
	4.000
	6.000
	7.000
	7.000
	9.000

	Máximo
	12.200
	13.733
	11.980
	12.980
	12.998

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	4.692
	6.138
	7.570
	8.047
	9.469

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	9.844
	10.942
	10.797
	11.695
	12.129

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	5.152
	4.805
	3.227
	3.648
	2.660

	Sesgo de Estimación
	-12.732
	-11.460
	-10.817
	-10.129
	-9.201


Elaboración: R. Plúa
Tabla 10
Estimación por el Método Jacknife
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Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Último Estadístico de Orden de una Población Binomial con parámetros n=20 y p=0.2 utilizando el Método Convencional
	                           Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	6.340
	7.420
	8.360
	8.940
	10.120

	Varianza
	1.576
	1.269
	1.051
	0.874
	0.557

	Asimetría
	-0.226
	0.418
	0.612
	0.422
	0.104

	Error de Estimación Promedio
	13.660
	12.580
	11.640
	11.060
	9.880

	Kurtosis
	2.602
	2.367
	3.070
	2.566
	2.461

	Mínimo
	4.000
	6.000
	7.000
	7.000
	9.000

	Máximo
	9.000
	10.000
	11.000
	11.000
	12.000

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	2.574
	4.041
	6.350
	7.108
	8.658

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	10.106
	10.800
	10.370
	10.772
	11.582

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	7.532
	6.759
	4.020
	3.665
	2.925

	Sesgo de Estimación
	-13.660
	-12.580
	-11.640
	-11.060
	-9.880


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL MÍNIMO VALOR  PARA POBLACIÓN BETA CON PÁRAMETROS ν=20 Y ω=2
Tabla 11
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden  de una Población Beta   con parámetros ν=20 y ω=2 utilizando el Método Jacknife
	                     Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	0.862
	0.818
	0.787
	0.754
	0.726

	Varianza
	0.003
	0.004
	0.004
	0.004
	0.003

	Asimetría
	-0.715
	-0.987
	-1.623
	-1.112
	-1.430

	Error de Estimación promedio
	0.862
	0.818
	0.787
	0.754
	0.726

	Kurtosis
	2.712
	4.425
	6.222
	4.297
	5.423

	Mínimo
	0.713
	0.597
	0.565
	0.551
	0.532

	Máximo
	0.942
	0.931
	0.865
	0.850
	0.807

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.789
	0.759
	0.737
	0.689
	0.680

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.935
	0.878
	0.837
	0.818
	0.771

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	0.146
	0.119
	0.100
	0.129
	0.092

	Sesgo de Estimación
	0.862
	0.818
	0.787
	0.754
	0.726


Elaboración: R. Plúa
Tabla 12
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Primer Estadístico de Orden  de una Población Beta   con parámetros ν=20 y ω=2 utilizando el Método Convencional
	                      Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	0.888
	0.846
	0.813
	0.787
	0.749

	Varianza
	0.002
	0.002
	0.001
	0.002
	0.001

	Asimetría
	-0.484
	-0.516
	-0.929
	-0.569
	-0.981

	Error de Estimación promedio
	0.888
	0.846
	0.813
	0.787
	0.749

	Kurtosis
	2.725
	3.496
	4.078
	2.974
	4.135

	Mínimo
	0.796
	0.725
	0.701
	0.685
	0.643

	Máximo
	0.952
	0.935
	0.867
	0.855
	0.808

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000
	0.000

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.115
	0.126
	0.070
	0.075
	0.064

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	0.115
	0.126
	0.070
	0.075
	0.064

	Sesgo de Estimación
	0.888
	0.846
	0.813
	0.787
	0.749


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL MÁXIMO VALOR  PARA POBLACIÓN BETA CON PÁRAMETROS ν=2 Y ω=20
Tabla 13
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Último Estadístico de Orden  de una Población Beta con parámetros ν=2 y ω=20 utilizando el Método Jacknife
	                        Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	0.200
	0.256
	0.304
	0.338
	0.394

	Varianza
	0.010
	0.008
	0.005
	0.005
	0.008

	Asimetría
	1.146
	1.517
	0.841
	1.453
	2.282

	Error de Estimación promedio
	0.800
	0.744
	0.696
	0.662
	0.606

	Kurtosis
	3.851
	5.708
	3.660
	4.958
	10.454

	Mínimo
	0.051
	0.137
	0.178
	0.250
	0.301

	Máximo
	0.477
	0.553
	0.515
	0.574
	0.796

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.095
	0.165
	0.229
	0.267
	0.327

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.305
	0.346
	0.379
	0.409
	0.461

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	0.211
	0.180
	0.150
	0.142
	0.134

	Sesgo de Estimación
	-0.800
	-0.744
	-0.696
	-0.662
	-0.606


Elaboración: R. Plúa
Tabla 14
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para el Último Estadístico de Orden  de una Población Beta con parámetros ν=2 y ω=20 utilizando el Método Convencional
	                        Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	0.162
	0.214
	0.266
	0.302
	0.360

	Varianza
	0.004
	0.003
	0.002
	0.002
	0.003

	Asimetría
	0.798
	0.863
	0.454
	1.264
	1.789

	Error de Estimación promedio
	0.838
	0.786
	0.734
	0.698
	0.640

	Kurtosis
	3.041
	3.639
	3.112
	5.640
	7.764

	Mínimo
	0.049
	0.124
	0.170
	0.240
	0.296

	Máximo
	0.318
	0.362
	0.377
	0.473
	0.580

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.000
	0.054
	0.177
	0.213
	0.256

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.355
	0.374
	0.354
	0.390
	0.463

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	0.355
	0.320
	0.177
	0.177
	0.207


	Sesgo de Estimación
	-0.838
	-0.786
	-0.734
	-0.698
	-0.640


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL ESTIMADOR INSESGADO PARA LA VARIANZA DE UNA POBLACIÓN POISSON CON PÁRAMETRO λ=2
Tabla 15
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para la Varianza de una Población Poisson  con parámetro λ=2 utilizando el Método Jacknife
	                       Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	2.246
	1.969
	2.006
	1.941
	1.990

	Varianza
	3.148
	0.650
	0.201
	0.098
	0.013

	Asimetría
	1.497
	0.802
	0.754
	-0.126
	0.108

	Error de Estimación Promedio
	1.258
	0.655
	0.359
	0.251
	0.093

	Kurtosis
	5.201
	2.983
	4.446
	2.396
	2.552

	Mínimo
	0.000
	0.838
	1.198
	1.368
	1.737

	Máximo
	8.500
	3.981
	3.592
	2.657
	2.218

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0
	0.536
	1.165
	1.360
	1.720

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	6.271
	3.402
	2.848
	2.523
	2.261

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	6.271
	2.866
	1.683
	1.164
	0.540

	Sesgo de Estimación
	0.246
	-0.031
	0.006
	-0.059
	-0.010


Elaboración: R. Plúa
Tabla 16
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para  la Varianza de una Población Población Poisson  con parámetro λ=2 utilizando el Método Convencional
	                       Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	2.246
	1.969
	2.006
	1.941
	1.990

	Varianza
	3.148
	0.650
	0.201
	0.098
	0.013

	Asimetría
	1.497
	0.802
	0.754
	-0.126
	0.108

	Error de Estimación Promedio
	1.258
	0.655
	0.359
	0.251
	0.093

	Kurtosis
	5.201
	2.983
	4.446
	2.396
	2.552

	Mínimo
	0.000
	0.838
	1.198
	1.368
	1.737

	Máximo
	8.500
	3.981
	3.592
	2.657
	2.218

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0
	0
	1.428
	1.512
	1.768

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	6.817
	4.077
	3.179
	2.646
	2.267

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	6.817
	4.077
	1.751
	1.135
	0.499

	Sesgo de Estimación
	0.246
	-0.031
	0.006
	-0.059
	-0.010


Elaboración: R. Plúa
EJEMPLO PARA EL CASO DE ESTIMACIÓN DEL ESTIMADOR INSESGADO PARA LA VARIANZA DE UNA POBLACIÓN EXPONENCIAL CON PÁRAMETRO β=2
Tabla 17
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para la Varianza de una Población Exponencial con parámetro β=10 utilizando el Método Jacknife
	                         Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	83.513
	105.724
	95.372
	101.232
	99.346

	Varianza
	7,392.872
	5,026.261
	1,060.966
	911.249
	136.101

	Asimetría
	1.505
	1.346
	1.083
	1.012
	0.086

	Error de Estimación Promedio
	70.260
	52.436
	26.663
	21.538
	9.143

	Kurtosis
	4.924
	5.181
	4.456
	3.964
	3.184

	Mínimo
	1.639
	15.016
	47.825
	53.000
	68.605

	Máximo
	364.475
	364.282
	209.646
	182.355
	127.395

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.00
	0.00
	32.739
	51.979
	76.215

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	233.415
	229.076
	158.004
	150.486
	122.477

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	233.415
	229.076
	125.265
	98.506
	46.262

	Sesgo de Estimación
	-16.487
	5.724
	-4.628
	1.232
	-0.654


Elaboración: R. Plúa
Tabla 18
Estimación por el Método Jacknife

Medidas Descriptivas de los Estimadores para  la Varianza de una Población Exponencial con parámetro β=10 utilizando el Método Convencional
	                         Tamaño              Medidas  Muestral Descriptivas 
	5
	15
	50
	100
	500

	Media
	83.513
	105.724
	95.372
	101.232
	99.346

	Varianza
	7,392.872
	5,026.261
	1,060.966
	911.249
	136.101

	Asimetría
	1.505
	1.346
	1.083
	1.012
	0.086

	Error de Estimación Promedio
	70.260
	52.436
	26.663
	21.538
	9.143

	Kurtosis
	4.924
	5.181
	4.456
	3.964
	3.184

	Mínimo
	1.639
	15.016
	47.825
	53.000
	68.605

	Máximo
	364.475
	364.282
	209.646
	182.355
	127.395

	Lím. Inf. Del Int. De Conf. Al 95%
	0.00
	0.00
	67.905
	78.828
	88.263

	Lím. Sup. Del Int. De Conf. Al 95%
	314.862
	289.660
	151.144
	137.992
	113.153

	Longitud Promedio del Int. De Conf.
	314.862
	289.660
	83.238
	59.164
	24.891

	Sesgo de Estimación
	-16.487
	5.724
	-4.628
	1.232
	-0.654


Elaboración: R. Plúa
ANEXO 12
Histogramas Para El Coeficiente de Correlación de la distribución Normal Bivariada con parámetros μ1=-3, μ2=2 y ρ=0.7; utilizando la Estimación Jacknife y la Estimación Convencional.
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  Tamaño muestral(n=5)                                                                                     Tamaño muestral (n=15)
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